5.1 Simpulan

BABYV

SIMPULAN & SARAN

Berdasarkan hasil penelitian “Analisis Perbandingan Kinerja Algoritma

Support Vector Machine, Decision Tree, dan Naive Bayes Untuk Pengeglompokan

Spesies Iris dalam Konteks Klasifikasi” menghasilkan kesimpulan sebagai berikut :

Perbandingan algoritma : Berdasarkan hasil evaluasi, algoritma
Support Vector Machine (SVM) menunjukkan performa terbaik
dengan akurasi 100%, presisi 100%, recall 100%, dan F1-score 100%.
Sementara itu, Decision Tree mencapai akurasi 98,33%, presisi
98,33%, recall 98,14%, dan Fl-score 98,19%, sedangkan Naive
Bayes memperoleh akurasi 96,67%, presisi 96,39%, recall 96,39%,
dan Fl-score 96,39%. Algoritma SVM dipilih sebagai metode terbaik
karena menghasilkan tingkat akurasi dan kinerja yang sempurna di
semua metrik evaluasi. Hal ini menunjukkan bahwa SVM mampu
menangani data dengan baik, terutama dalam memisahkan kelas
dengan margin maksimal, sehingga meminimalkan kemungkinan
kesalahan klasifikasi dibandingkan dengan Decision Tree dan Naive
Bayes.

Penerapan Metodologi : Penelitian ini menerapkan metodologi
CRISP-DM (Cross-Industry Standard Process for Data Mining) untuk
pengolahan data. Proses ini meliputi berbagai tahapan, mulai dari
pemahaman kebutuhan bisnis, eksplorasi data, persiapan data,
pemodelan, hingga evaluasi dan penerapan. Pendekatan ini terbukti

membantu penelitian berjalan dengan lebih terstruktur dan sistematis.
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5.2 Saran

Pengembangan Aplikasi Berbasis Web : Penelitian ini juga
menghasilkan aplikasi berbasis web yang berfungsi untuk
memprediksi spesies bunga Iris berdasarkan gambar yang diunggah
pengguna. Aplikasi ini dirancang untuk memberikan solusi praktis

dan efisien bagi pengguna dalam mengidentifikasi spesies bunga.

Berdasarkan hasil penelitian ini, beberapa saran untuk penelitian di masa

mendatang adalah sebagai berikut:

Eksplorasi Algoritma Lain : Penelitian selanjutnya disarankan untuk
menjajaki dan membandingkan algoritma klasifikasi lain, seperti
Random Forest, K-Nearest Neighbors (KNN), atau Neural Networks.
Pendekatan ini diharapkan dapat memberikan wawasan lebih mendalam
mengenaiperforma algoritma yang berbeda dalam konteks klasifikasi
spesies bunga [ris maupun dataset lain yang memiliki karakteristik
serupa

Penggunaan Dataset yang Lebih Besar : Mengingat penelitian ini
menggunakan dataset [ris yang berukuran relatif kecil, studi selanjutnya
disarankan untuk memanfaatkan dataset yang lebih besar dan lebih
beragam. Hal ini bertuyjuan untuk meningkatkan kemampuan
generalisasi model serta menguji kinerja algoritma dalam skenario yang
lebih kompleks.

Pengembangan Aplikasi yang Lebih Interaktif : Aplikasi berbasis web
yang dikembangkan dalam penelitian ini dapat ditingkatkan dengan
penambahan fitur interaktif, seperti forum diskusi atau sistem umpan
balik pengguna. Fitur ini diharapkan dapat meningkatkan pengalaman

pengguna sekaligus menyediakan data baru untuk analisis lanjutan.
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Lampiran 5 Dataset Bunga Iris

sepal length,sepal width,petal length,petal width,species

5.1,3.5,1.4,0.2,Iris-setosa

4.9,3,1.4,0.2,Iris-setosa

4.7,3.2,1.3,0.2,Iris-setosa

4.6,3.1,1.5,0.2,Iris-setosa

5,3.6,1.4,0.2,Iris-setosa

5.4,3.9,1.7,0.4,Iris-setosa

4.6,3.4,1.4,0.3,Iris-setosa

5,3.4,1.5,0.2,Iris-setosa

4.4,2.9,1.4,0.2,Iris-setosa

4.9,3.1,1.5,0.1,Iris-setosa

5.4,3.7,1.5,0.2,Iris-setosa

4.8,3.4,1.6,0.2,Iris-setosa

4.8,3,1.4,0.1,Iris-setosa

4.3,3,1.1,0.1,Iris-setosa

5.8,4,1.2,0.2,Iris-setosa

5.7,4.4,1.5,0.4 Iris-setosa

5.4,3.9,1.3,0.4,Iris-setosa

5.1,3.5,1.4,0.3,Iris-setosa

5.7,3.8,1.7,0.3,Iris-setosa

5.1,3.8,1.5,0.3,Iris-setosa

5.4,3.4,1.7,0.2,Iris-setosa

5.1,3.7,1.5,0.4,Iris-setosa

4.6,3.6,1,0.2,Iris-setosa

5.1,3.3,1.7,0.5,Iris-setosa

4.8,3.4,1.9,0.2,Iris-setosa
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5,3,1.6,0.2,Iris-setosa

5,3.4,1.6,0.4,Iris-setosa

5.2,3.5,1.5,0.2,Iris-setosa

5.2,3.4,1.4,0.2 Iris-setosa

4.7,3.2,1.6,0.2,Iris-setosa

4.8,3.1,1.6,0.2,Iris-setosa

5.4,3.4,1.5,0.4,Iris-setosa

5.2,4.1,1.5,0.1,Iris-setosa

5.5,4.2,1.4,0.2 Iris-setosa

4.9,3.1,1.5,0.1,Iris-setosa

5,3.2,1.2,0.2,Iris-setosa

5.5,3.5,1.3,0.2,Iris-setosa

4.9,3.1,1.5,0.1,Iris-setosa

4.4,3,1.3,0.2,Iris-setosa

5.1,3.4,1.5,0.2,Iris-setosa

5,3.5,1.3,0.3,Iris-setosa

4.5,2.3,1.3,0.3,Iris-setosa

4.4,3.2,1.3,0.2,Iris-setosa

5,3.5,1.6,0.6,Iris-setosa

5.1,3.8,1.9,0.4,Iris-setosa

4.8,3,1.4,0.3,Iris-setosa

5.1,3.8,1.6,0.2,Iris-setosa

4.6,3.2,1.4,0.2,Iris-setosa

5.3,3.7,1.5,0.2,Iris-setosa

5,3.3,1.4,0.2,Iris-setosa

7,3.2,4.7,1.4,Iris-versicolor

6.4,3.2,4.5,1.5,Iris-versicolor
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6.9,3.1,4.9,1.5,Iris-versicolor

5.5,2.3,4,1.3,Iris-versicolor

6.5,2.8,4.6,1.5,Iris-versicolor

5.7,2.8,4.5,1.3,Iris-versicolor

6.3,3.3,4.7,1.6,Iris-versicolor

4.9,2.4,3.3,1,Iris-versicolor

6.6,2.9,4.6,1.3,Iris-versicolor

5.2,2.7,3.9,1.4,Iris-versicolor

5,2,3.5,1,Iris-versicolor

5.9,3,4.2,1.5,Iris-versicolor

6,2.2,4,1,Iris-versicolor

6.1,2.9.4.7,1.4 Iris-versicolor

5.6,2.9,3.6,1.3,Iris-versicolor

6.7,3.1,4.4,1.4,Iris-versicolor

5.6,3,4.5,1.5,Iris-versicolor

5.8,2.7,4.1,1,Iris-versicolor

6.2,2.2,.4.5,1.5,Iris-versicolor

5.6,2.5,3.9,1.1,Iris-versicolor

5.9,3.2,4.8,1.8,Iris-versicolor

6.1,2.8,4,1.3,Iris-versicolor

6.3,2.5,4.9,1.5,Iris-versicolor

6.1,2.8,4.7,1.2,Iris-versicolor

6.4,2.9,4.3,1.3,Iris-versicolor

6.6,3,4.4,1.4 Iris-versicolor

6.8,2.8,4.8,1.4,Iris-versicolor

6.7,3,5,1.7, Iris-versicolor

6,2.9,4.5,1.5,Iris-versicolor
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5.7,2.6,3.5,1,Iris-versicolor

5.5,2.4,3.8,1.1,Iris-versicolor

5.5,2.4,3.7,1,Iris-versicolor

5.8,2.7,3.9,1.2 Iris-versicolor

6,2.7,5.1,1.6,Iris-versicolor

5.4,3,4.5,1.5,Iris-versicolor

6,3.4,4.5,1.6,Iris-versicolor

6.7,3.1,4.7,1.5,Iris-versicolor

6.3,2.3,4.4,1.3,Iris-versicolor

5.6,3,4.1,1.3,Iris-versicolor

5.5,2.5,4,1.3,Iris-versicolor

5.5,2.6,4.4,1.2 Iris-versicolor

6.1,3,4.6,1.4 Iris-versicolor

5.8,2.6,4,1.2,Iris-versicolor

5,2.3,3.3,1,Iris-versicolor

5.6,2.7,4.2,1.3,Iris-versicolor

5.7,3,4.2,1.2, Iris-versicolor

5.7,2.9,4.2,1.3,Iris-versicolor

6.2,2.9.4.3,1.3,Iris-versicolor

5.1,2.5,3,1.1,Iris-versicolor

5.7,2.8,4.1,1.3,Iris-versicolor

6.3,3.3,6,2.5,Iris-virginica

5.8,2.7,5.1,1.9,Iris-virginica

7.1,3,5.9,2.1,Iris-virginica

6.3,2.9,5.6,1.8,Iris-virginica

6.5,3,5.8,2.2 Iris-virginica

7.6,3,6.6,2.1,Iris-virginica
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4.9,2.5,4.5,1.7 Iris-virginica

7.3,2.9,6.3,1.8,Iris-virginica

6.7,2.5,5.8,1.8,Iris-virginica

7.2,3.6,6.1,2.5,Iris-virginica

6.5,3.2,5.1,2 Iris-virginica

6.4,2.7,5.3,1.9,Iris-virginica

6.8,3,5.5,2.1,Iris-virginica

5.7,2.5,5,2,Iris-virginica

5.8,2.8,5.1,2.4,Iris-virginica

6.4,3.2,5.3,2.3 Iris-virginica

6.5,3,5.5,1.8,Iris-virginica

7.7,3.8,6.7,2.2,Iris-virginica

7.7,2.6,6.9,2.3 Iris-virginica

6,2.2,5,1.5,Iris-virginica

6.9,3.2,5.7,2.3 Iris-virginica

5.6,2.8,4.9,2, Iris-virginica

7.7,2.8,6.7,2,Iris-virginica

6.3,2.7,4.9,1.8 Iris-virginica

6.7,3.3,5.7,2.1,Iris-virginica

7.2,3.2,6,1.8,Iris-virginica

6.2,2.8,4.8,1.8,Iris-virginica

6.1,3,4.9,1.8,Iris-virginica

6.4,2.8,5.6,2.1,Iris-virginica

7.2,3,5.8,1.6,Iris-virginica

7.4,2.8,6.1,1.9,Iris-virginica

7.9,3.8,6.4,2 Iris-virginica

6.4,2.8,5.6,2.2 Iris-virginica
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6.3,2.8,5.1,1.5,Iris-virginica

6.1,2.6,5.6,1.4 Iris-virginica

7.7,3,6.1,2.3 Iris-virginica

6.3,3.4,5.6,2 4 Iris-virginica

6.4,3.1,5.5,1.8,Iris-virginica

6,3,4.8,1.8,Iris-virginica

6.9,3.1,5.4,2.1,Iris-virginica

6.7,3.1,5.6,2 4 Iris-virginica

6.9,3.1,5.1,2.3,Iris-virginica

5.8,2.7,5.1,1.9,Iris-virginica

6.8,3.2,5.9,2.3 Iris-virginica

6.7,3.3,5.7,2.5,Iris-virginica

6.7,3,5.2,2.3 Iris-virginica

6.3,2.5,5,1.9,Iris-virginica

6.5,3,5.2,2,Iris-virginica

6.2,3.4,5.4,2.3 Iris-virginica

101




