BAB V
SIMPULAN DAN SARAN

5.1 Simpulan
Berdasarkan penjelasan yang telah diberikan pada BAB 1 sampai BAB 4 mengenai
perbandingan metode data mining dalam mengetahui pola pembelian menggunakan

algoritma apriori dan fp-growth dapat disimpulkan sebagai berikut:

1. Hasil perbandingan antara algoritma apriori dan fp-growth dengan
menggunakan software R menunjukan bahwa keduanya memberikan
7 aturan asosiasi sebagai berikut untuk algoritma apriori Jika membeli
“PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support
0.02 atau 2%, confidence 0.82 atau 82% dan lift ratio 22. Jika
membeli “PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan
membeli “ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan
support 0.02 atau 2%, confidence 0,78 atau 78% dan lift ratio 18. Jika
membeli “GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka
akan membeli “ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER”
dengan support 0,02 atau 2%, confidence 0,78 atau 78% dan lift ratio
18. Jika membeli “GARDENERS KEELING PAD CUP OF TEA”
maka akan membeli “GARDENERS KNEELING PAD KEEP
CALM” dengan support 0,02 atau 2%, confidence 0,72 atau 72% dan
lift ratio 17. Jika membeli “GREEN REGENCY TEACUP AND
SAUCER” dan “PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka
akan membeli “ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER”

dengan support 0.02 atau 2%, confidence 0,84 atau 84% dan lift ratio
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19. Jika membeli “PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” dan
“ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support
0,02 atau 2%, confidence 0,89 atau 89% dan lift ratio 23. Jika
membeli “GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dan
“ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support 0.02
atau 2%, confidence 0.72 atau 72% dan lift ratio 23. Dan untuk fp-
growth Jika membeli "GARDENERS KEELING PAD CUP OF
TEA" maka akan membeli "GARDENERS KNEELING PAD KEEP
CALM" dengan support 0,02 atau 2%, confidence 0,72 atau 72% dan
lift ratio 17. Jika membeli "GREEN REGENCY TEACUP AND
SAUCER" maka akan membeli "ROSES REGENCY TEACUP AND
SAUCER" dengan support 0,02 atau 2%, confidence 0,78 atau 78%
dan lift ratio 18. Jika membeli "PINK REGENCY TEACUP AND
SAUCER" maka akan membeli "ROSES REGENCY TEACUP AND
SAUCER" dengan support 0.02 atau 2%, confidence 0,78 atau 78%
dan lift ratio 18. Jika membeli “GREEN REGENCY TEACUP AND
SAUCER” dan “PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka
akan membeli “ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER”
dengan support 0.02 atau 2%, confidence 0.84 atau 84% dan lift ratio
19. Jika membeli “PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” dan
“ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support

0,02 atau 2%, confidence 0,89 atau 89% dan lift ratio 23. Jika
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membeli “GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dan
“ROSES REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support 0.02
atau 2%, confidence 0.72 atau 72% dan lift ratio 23. Jika membeli
“PINK REGENCY TEACUP AND SAUCER” maka akan membeli
“GREEN REGENCY TEACUP AND SAUCER” dengan support
0.02 atau 2%, confidence 0.82 atau 82% dan lift ratio 22

Dengan menggunakan tahapan crisp-dm, membuat model data
mining ini efektif dalam melakukan perhitungan untuk mengetahui
pola pembelian. Ini adalah performa dalam melakukan perhitungan
algoritma apriori dan fp-growth Memori : algoritma apriori hanya
menggunakan total memori sebanyak 138 MB sedangkan algoritma
fp-growth menggunakan total memori sebanyak 140,3 MB. Waktu
ekseskusi : algoritma apriori melakukan proses perhitungan
memperlukan waktu selama 1910 ms atau 1.91 detik sedangkan
algoritma fp-growth memperlukan waktu selama 2090 ms atau 2 detik
untuk menyelesaikan proses perhitungan, berdasarkan penelitian ini
algoritma apriori merupakan algoritma terbaik dalam mengasosiasi
dataset retail

Implementasi algoritma dalam bentuk aplikasi berhasil dilakukan.
Aplikasi ini dapat digunakan sebagai alat bantu dalam menganalisis
pola pembelian, sehingga mempermudah pengambilan keputusan

bisnis yang lebih tepat berdasarkan hasil analisis data transaksi.
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5.2 Saran

Saran untuk penelitian selanjutnya yang ingin melanjukan dan mengembangkan

sistem yang telah dibuat untuk lebih baik lagi adalah sebagai berikut:

1. Untuk penelitian selanjutnya diharapkan melakukan perbandingan
algoritma eclat dan fp-gorwth atau eclat dan apriori untuk melakukan
perbandingan dalam mengetahui pola pembelian

2. Aplikasi yang telah dibuat pada penelitian ini berbasis website. Penulis
menyarankan untuk penelitian selanjutnya dapat mengembangkan aplikasi

ini dalam bentuk aplikasi android
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Lampiran 3 : Hasil Kuesioner

Berapa rentang usia Anda ?
37 jawaban

® <17
@ 17-24
® 25>

Apakah tampilan aplikasi yang diberikan mudah digunakan dan dipahami ?
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® RR
os
®ss

Apakah aplikasi menampilkan informasi yang jelas mengenai produk yang ditampilkan ?
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®ss
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Apakah aplikasi memiliki halaman login yang mudah digunakan?

37 jawaban

@ TS
®RR
@s
® ss

Apakah aplikasi tersebut memberikan kemudahan dalam melakukan penambahan produk dan

transaksi ?
37 jawaban

® TS
® RR
@s
@® ss

Apakah aplikasi tersebut memberikan kemudahan dalam melakukan pembayaran ?
37 jawaban

@ TS
® RR
®s
® ss

67,6%
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Apakah aplikasi tersebut memberikan kemudahan dalam mengetahui informasi pembayaran ?

37 jawaban

® TS
®RR
®s
® ss

Apakah aplikasi tersebut memberikan kemudahan dalam melihat transaksi yang telah terjadi ?

37 jawaban

®Ts
® RR
os
® ss

Apakah fitur yang tersedia pada aplikasi tersebut dapat di pahami dengan baik ?

37 jawaban
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Apakah aplikasi tersebut mudah dalam mengetahui pola pembelian pelanggan
37 jawaban

® TS
®RR
os
®ss

8 (2.4%)

" 43 (1291%)

69 (20.72%) —.
®Ragu-Ragu
@ Setuju

@ Sangat Setuju
@ Tidak Setuju

- 213 (63.96%)
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Lampiran 4 : Perhitungan manual apriori dengan excel

TID PBWL POGBGT RWVS RWVC SRLM
1 1 1 1
2 1] 1
3 1
4 1 1 1
5 1] 1
6 1] 1
7 1 1
8 1] 1] 1
total 6| E 3 2
item jumlah transaksi support item jumlah transaksi |support
PEWL B 0.75 2item setPBWL 6 0.75
POGBGT 5 0.625 min 3 PO6BGT 5 0.625
RWVS 5 0.625 RWVS 5 0.625
RWVC 3 0.375 RWWC 3 0.375
SRLM 2 0.25
item jumlah transaksi |support item jumlah transaksi |support
PBWL,POGBGT 4 0.5 PBWL,PO6BGT 4 0.5
PBWL,RWVS 3 0.375 PBWL,RWVS 3 0.375
PBWL,RWVC 3 0.375 PBWL,RWVC 3 0.375
POBBGT,RWVS 3 0.375 POBBGT,RWWVS 3 0.375
POBBGT,RWWVC 2 0.25
RWVWS,RWVC 2 0.25
3 itemset[item jumlah transaksi [support

PBWL POGBGT,RWVS 2 0.25
PBWL,RWVS,RWVC 2 0.25
aturan asosiasi
Rule Jumlah Transaksi item x dany |[Jumlah x |Confidence
Jika membeli PBWL, maka akan membeli POBBGT 4 6| 0.66666667
Jika membeli POBBGT, maka akan membeli PBWL 4 5 0.8
Jika membeli PBWL, maka akan membeli RWWS 3 6 0.5
Jika membeli RWVS, maka akan membeli PBWL 3 5 0.6
Jika membeli PBWL, maka akan membeli RwWWC 3 7] 0.5
Jika membeli RWVC, maka akan membeli PBWL 3 3 1
Jika membeli POBBGT, maka akan membeli RWWVS 3 5 0.6
Jika membeli RWVS, maka akan membeli POGBGT 3 5 0.6
Confidence
c=>0.5 Rule Support |Confidence [Jumlah mengandungitemy |expected confidence |lift ratio
Jika membeli PBWL, maka akan membeli POBBEGT 0.5| 0.66666667 5 0.625| 1.066667
Jika membeli POBBGT, maka akan membeli PBWL 0.5 0.8 6 0.75| 1.066667
Jika membeli PBWL, maka akan membeli RWVS 0.375 0.5 5 0.625 0.8
Jika membeli RWVS, maka akan membeli PBWL 0.375 0.6 6 0.75 0.8
Jika membeli PBWL, maka akan membeli RWVC 0.375 0.5 3 0.375| 1.333333
Jika membeli RWVC, maka akan membeli PEWL 0.375 1 6 0.75| 1.333333
Jika membeli POBBGT, maka akan membeli RWVS 0.375 0.6 6 0.75 0.8
Jika membeli RWVS, maka akan membeli POBBGT 0.375 0.6 5 0.625 0.96
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Lampiran 5 : Perhitungan manual fp-growth dengan excel

TID Item Urutan Item
1|PBWL,PO6BGT,RWVS,RWVC PBWL,PO6BGT,RWVS,RWVC Item Conditional Pattern Base Conditional FP-Tree | FP-Generated
2|PO6BGT,RWVS PO6BGT,RWVS RWVC {PBWL, PO6BGT,RWVS:1},{PBWL,PO6BGT:1},{PBWLRWVS:1} |{PBWL:3} {PBWL,RWVC:3}
3[RWVS RWVS RWVS  [{PBWL,PO6BGT:2},{PBWL: 1}{PO6BGT:1} {PBWL:3},{PO6BGT:3} | {PBWL,RWVS:3},{POEBGT RWVS:3}
4|PBWL,PO6BGT,RWVC,SRLM PBWL,PO6BGT,RWVC PO6BGT |{PBWL:4} {PBWL:4} {PBWL,PO6BGT:4}
5|PBWL,SRLM PBWL
6|PBWL,RWVSRWVC PBWL,RWVS,RWVC
7|PBWL,PO6BGT PBWL,PO6BGT
8|PBWL,PO6BGT,RWVS PBWL,PO6BGT,RWVS
tabel jumlah item min transksi 3
item jumlah transaksi | Prioritas
PBWL 6 1
PO6BGT 5 2
RWVS 5 3
RWVC 3 4
SRLM 2 5
ltemset Frequent |Support |Confidence
PBWL 6 0.75 o
POGBGT 5 0.625 0
RWWS 5 0.625 0
RWVC 3 0.375 0
PEBWL,RWVC 3 0.375 0.5
PBWL,RWVS 3 0.375 0.5
POBBGT,RWVS 3 0.375 0.6
PBWL,POGBGT 4 0.5 0.666666667
Rule Support ConfidencdJumlah mengandung item y |expected confidence |lift
PEBWL 0.75 0 0 0 0
POGBGT 0.625 o o o o
RWVS 0.625 0 0 0 0
RWWC 0.375 o o o o
lJika membeli PBWL, maka akan membeli RwWWVC 0.375 0.5 3 0.375| 1.333333333
lJika membeli RWVC, maka akan membeli PBWL 0.375 1 6 0.75( 1.333333333
Jika membeli PBWL, maka akan membeli RWVS 0.375 0.5 5 0.625 0.8
lJika membeli RWVS, maka akan membeli PBWL 0.375 0.6 6 0.75 0.8
lJika membeli POBBGT, maka akan membeli RWWS 0.375 0.6 5 0.625 0.96
Jika membeli RWVS. maka akan membeli POBBGT 0.375 0.6 5 0.625 0.96
Jika membeli PBWL, maka akan membeli POBBGT 0.5| 0.6666667 5 0.625| 1.066666667
lJika membeli POBBGT, maka akan membeli PBWL 0.5 0.8 6 0.73| 1.066666667
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Lampiran 6 : Kode perhitungan program

, render_template, request

from import
import as

import

import

From import

from import creat
from import

tral

transaction in t

in tran

for

quent_ite

quent_items[i] | f

if not

items()

continue

for i in

f confidenc min_c

rules.append( (antece

return rule:
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.strptine(s
strptime(

t 0N d
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al BETWEEN

x.php
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