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BAB V  

SIMPULAN & SARAN 

5.1 Simpulan 

Berdasarkan dari hasil penelitian “Implementasi Sentimen Emosi Pada Lirik Lagu 

Menggunakan Bot Discord Dengan Metode Analisis Sentimen Berbasis Leksikon”, 

dapat ditarik simpulan sebagai berikut: 

1. Bot Discord ini dapat menganalisis sentimen emosi berdasarkan dari lirik lagu. 

2. Bot Discord ini dapat menampilkan playlist lagu berdasarkan nilai emosi 

(Kebahagiaan, kesedihan, ketakutan, kepercayaan) di chat discord. 

3. Bot Discord ini dilengkapi dengan berbagai perintah yang memungkinkan 

pengguna untuk mengontrol pemutaran musik, seperti memutar, menghentikan, 

dan menampilkan daftar lagu yang sedang diputar. 

5.2 Saran 

Adapun saran untuk penelitian selanjutnya agar menjadi lebih baik di masa 

mendatang: 

1. Menambahkan fitur chatbot untuk memberikan penjelasan terperinci tentang hasil 

analisis emosi dari lirik lagu. 

2. Chatbot merekomendasikan lagu-lagu yang sesuai dengan suasana hati pengguna, 

seperti lagu dengan emosi kebahagiaan untuk pengguna yang merasa sedih. 

3. Bot berfungsi sebagai teman musik yang cerdas dan intuitif, tidak hanya sebagai 

alat analisis. 
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LAMPIRAN 

Lampiran 1: Hasil Kuesioner 

 

 

Email Nama Umur Jenis Kelamin Pekerjaan Bagaimana penilaian Anda terhadap kemudahan penggunaan Bot 

saputrawindi0@gmail.com Windi Saputra 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 4

anandastanley@gmail.com Stanley 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 4

qefalalomelqefalalomeledaq@gmail.com Lukita 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

jordanjdn14@gmail.com Jorden 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

christardhi93@gmail.com Christ Ardhi 18-25 Tahun Laki-laki Wirausaha 4

kuntaragakure131@gmail.com Kuntara 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 4

therhydderch@gmail.com Wilbert Hathaway 18-25 Tahun Laki-laki Sleeping Investor 5

charlesjason2233@gmail.com Charles Jason 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

ronaldotarigan41@gmail.com Riski Ronaldo 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

andrewiejaya627@gmail.com Andre Wiejaya 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

j.bastian21197@gmail.com Yosia Immanuel Bastian >25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 4

kazukiriku01@gmail.com Riku 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

changchelly35@gmail.com CHELLY 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 4

rikkysetiawan7@gmail.com Rikky 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

kelvingautama@gmail.com Kelvin Gautama 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

chanloli42@gmail.com Lolita 18-25 Tahun Perempuan Mahasiswa 4

tanandrean6@gmail.com Andrean 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

dojomojo04@gmail.com Keristian 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa + karyawan 5

hannynatasia28@gmail.com Tasya 18-25 Tahun Perempuan Karyawan 4

stevenjansen1805@gmail.com Steven Surya 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

tia.operational@gmail.com Jessica K 18-25 Tahun Perempuan Karyawan 5

aliciaannawijaya@gmail.com Alicia Anna 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

dewic1595@gmail.com Dewi Chintia >25 Tahun Perempuan Karyawan 4

reynaldiuhuy5@gmail.com RENALDI 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

fasenvalenz@gmail.com Fasen 18-25 Tahun Perempuan Karyawan 4

pandoaja1104@gmail.com Evando 18-25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 5

poppysari83@gmail.com Poppy Purnama Sari >25 Tahun Perempuan Karyawan 4

lamria.tobing26@gmail.com Lamria Tobing >25 Tahun Perempuan Karyawan 5

hendra.wongsso@gmail.com Hendra >25 Tahun Laki-laki Mahasiswa 4

hsopusat@gmail.com Kristian 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

ricko.ryanto@gmail.com Ricko >25 Tahun Laki-laki Karyawan 4

johantrinagara03@gmail.com johan 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

jfebrianti10@gmail.com Jessica 18-25 Tahun Perempuan Karyawan 4

ricoyusuf61@gmail.com Rico yusuf 18-25 Tahun Laki-laki Karyawan 4

matiuskefasdaeli28@gmail.com Matius Kefas Daeli 18-25 Tahun Laki-laki Freelance 3

yulaiixx09@gmail.com Yulia 18-25 Tahun Perempuan Mahasiswa 4

pokemon.334switch@gmail.com Hubert Wijaya Huang >25 Tahun Laki-laki Karyawan 5

nathaliadahalia70@gmail.com Nathalia 18-25 Tahun Perempuan Karyawan 4

febyv28@gmail.com Feby >25 Tahun Perempuan Karyawan 4

fitamatius@gmail.com Fita >25 Tahun Perempuan Karyawan 5

Bagaimana penilaian Anda terhadap akurasi klasifikasi sentimen berdasarkan emosi dasar dari lagu-lagu tersebut? Bagaimana penilaian Anda terhadap efektivitas hilangnya stres saat mendengarkan lagu sesuai dengan emosi yang di inginkan?

4 5

4 4

5 2

4 5

4 5

4 4

4 4

5 5

5 3

5 5

5 4

5 5

3 4

5 5

4 5

4 5

4 4

5 5

5 4
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Bagaimana penilaian Anda terhadap efektivitas meningkatkan motivasi atau rasa semangat saat mendengarkan lagu sesuai dengan emosi yang di inginkan? Bagaimana penilaian Anda terhadap efektivitas pembuatan playlist lagu berdasarkan emosi dari yang dihasilkan oleh Bot Discord ini?
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Bagaimana penilaian Anda terhadap kecocokan playlist lagu yang dihasilkan oleh Bot Discord dengan emosi yang Anda inginkan saat mendengarkan lagu? Bagaimana penilaian Anda terhadap efektivitas penerapan metode analisis sentimen emosi pada lirik lagu?

3 5

4 3

4 5

5 5

4 4

4 5

5 5

5 4

2 3

5 5

4 4

5 5

5 5

5 5

5 5

4 3

5 4

5 4

4 5

5 4

4 5

5 5

4 3

5 5

2 4

4 5

4 4

5 4

5 5

4 3

5 4

5 5

4 4

4 4

3 3

5 5

5 5

4 4

5 5

5 5



 

 

158 

 

 

  

Bagaimana penilaian Anda terhadap kontribusi penggunaan nilai emosi dasar dalam memperkaya pemahaman tentang lagu?
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Lampiran 2: Source Code 

from nltk.tokenize import word_tokenize 

from nltk.corpus import stopwords 

from nltk.stem import WordNetLemmatizer 

from nrclex import NRCLex 

import re 

import nltk 

import pandas as pd 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

from nltk.corpus import wordnet as wn 

from nltk import pos_tag 

# import sklearn 

# import ast 

 

nltk.download('punkt') 

nltk.download('stopwords') 

nltk.download('wordnet') 

nltk.download('averaged_perceptron_tagger') 

 

# Function to convert NLTK POS tags to WordNet POS tags 

def get_wordnet_pos(tag): 

    if tag.startswith('J'): 

        return wn.ADJ 

    elif tag.startswith('V'): 

        return wn.VERB 

    elif tag.startswith('N'): 

        return wn.NOUN 

    elif tag.startswith('R'): 

        return wn.ADV 

    else: 

        return wn.NOUN 

 

playlists = { 

            "Joy": [], 

            "Sadness": [], 

            "Anger": [], 

            "Trust": [] 

        } 

 

def cari_kata_dengan_huruf(diction, keys, huruf): 

    kata_ditemukan = [] 
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    for kata in diction: 

        for key in keys: 

            if key in kata: 

                value = kata[key] 

                if value.lower().startswith(huruf.lower()) or value.lower().endswith(huruf.lower()): 

                    kata_ditemukan.append(kata) 

                    break 

 

    return kata_ditemukan 

 

def proses_punctuation(kalimat): 

    # Lakukan case folding 

    kalimat_lower = kalimat.lower() 

 

    # Bersihkan kalimat dari beberapa kata khusus 

    kalimat_cleaned = re.sub(r'\b(it\'s|i\'ll|we\'ve|i\'d|\'bout|wouldn\'t|gon\' be|i\'m|what\'s)\b', '', 
kalimat_lower, flags=re.IGNORECASE) 

 

    # Hapus tanda baca 

    kalimat_tanpa_punctuation = kalimat_cleaned.translate(str.maketrans('', '', 
r"""!"#$%&'()*+,-./:;<=>?@[\]^_`{|}~""")) 

 

    # Hapus kata-kata yang tidak diinginkan 

    kata_kata_tidak_ingin = ["uh", "oh", "yeah", "'bout"] 

    for kata in kata_kata_tidak_ingin: 

        kalimat_tanpa_punctuation = kalimat_tanpa_punctuation.replace(kata, '') 

 

    return kalimat_tanpa_punctuation 

 

def proses_lemmatizer(kalimat): 

    # Tokenisasi kalimat 

    kata_kata = word_tokenize(proses_punctuation(kalimat)) 

 

    # Hapus stopwords 

    stopwords_english = set(stopwords.words('english')) 

    kata_kata_tanpa_stopwords = [kata for kata in kata_kata if kata.lower() not in stopwords_english] 

 

    # POS tagging 

    pos_tags = pos_tag(kata_kata_tanpa_stopwords) 

 

    # Lemmatisasi kata-kata 

    lemmatizer = WordNetLemmatizer() 
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    kata_kata_lemmatized = [lemmatizer.lemmatize(word, get_wordnet_pos(tag)) for word, tag in pos_tags] 

    return kata_kata_lemmatized 

 

def case_folding(request): 

    # Keys yang ingin diperiksa 

    keys = ["artist_name", "title_name"] 

 

    # kata_pencarian = request.POST.get('query', '') 

    # print(kata_pencarian) 

     

    # data_artist = request.POST.dict() 

    emotion_scores_keys = [] 

    emotion_scores_values = [] 

     

    # if "emotion_scores" in data_artist: 

    #     emoticon_scores_dic = ast.literal_eval(data_artist['emotion_scores']) 

    #     emotion_scores_keys = list(emoticon_scores_dic.keys()) 

    #     emotion_scores_values = list(emoticon_scores_dic.values()) 

    #     print(emoticon_scores_dic, emotion_scores_keys, emotion_scores_values) 

    file = './media/spotify_songs.csv' 

    # print(file) 

    df = pd.read_csv(file) 

    # print(df) 

    # Ambil kolom 2 (index 1) dan kolom 3 (index 2) hingga baris ke-20 

    lirik_lagu = df.iloc[17998:18006, 3].tolist() # sebelumnya nama varnya 'kalimat' 

     

    # print(lirik_lagu) 

    data = [] 

    for d in range(len(lirik_lagu)): 

        lirik_lagu = df.iloc[17998:18006, 3].tolist()[d] 

        track_artist = df.iloc[17998:18006, 2].tolist()[d] 

        track_name_song = df.iloc[17998:18006, 1].tolist()[d] 

 

        # Ambil input kalimat dari formulir POST 

        # kalimat = request.POST.get('kalimat', '') 

         

        kata_kata_lemmatized = proses_lemmatizer(lirik_lagu) 

        # Analisis Emosi menggunakan NRC Emotion Lexicon 

        nrc_emotion = NRCLex(' '.join(kata_kata_lemmatized)) 

        emotion_scores = nrc_emotion.raw_emotion_scores 

 

        # Skor Emosi untuk Setiap Kata 



 

 

162 

 

        word_emotion_scores = [] 

        for word in kata_kata_lemmatized: 

            word_emotion_scores.append({word: NRCLex(word).raw_emotion_scores}) 

 

        # Dapatkan kata-kata yang terkait dengan emosi 

        emotion_words = nrc_emotion.words 

 

        # Filter kata-kata berdasarkan emosi 

        emotion_categories = nrc_emotion.affect_frequencies 

 

        # Convert kata_kata_lemmatized menjadi string untuk analisis TF-IDF 

        text_data_for_tfidf = ' '.join(kata_kata_lemmatized) 

        tfidf_results = ['null'] 

 

        # Lakukan analisis TF-IDF 

        if text_data_for_tfidf: 

            tfidf_vectorizer = TfidfVectorizer() 

            tfidf_matrix = tfidf_vectorizer.fit_transform([text_data_for_tfidf]) 

 

            # Dapatkan nama fitur (kata-kata) beserta skor TF-IDF mereka 

            # Periksa versi scikit-learn untuk menggunakan metode yang sesuai 

            # if float(sklearn.__version__[:4]) >= 0.22: 

            feature_names = tfidf_vectorizer.get_feature_names_out() 

            # else: 

            #     feature_names = tfidf_vectorizer.get_feature_names() 

 

            tfidf_scores = tfidf_matrix.toarray()[0] 

 

            # Gabungkan nama fitur dan skor TF-IDF ke dalam sebuah kamus 

            tfidf_results[0] = dict(zip(feature_names, tfidf_scores)) 

         

        data.append({'no': d+1,'artist_name': track_artist, 'title_name': track_name_song, 'lyrics': 
lirik_lagu, 'words_lemmatized' : kata_kata_lemmatized, 'emotion_scores': emotion_scores, }) 

        # print(tfidf_results[0]) 

        # cari_kata_dengan_huruf(data[d]) 

    # if kata_pencarian: 

    #     hasil_pencarian = cari_kata_dengan_huruf(data, keys, kata_pencarian) 

    #     # hasil_pencarian = cari_kata_dengan_huruf(data[3]['artist_name'], kata_pencarian) 

    #     data = hasil_pencarian 

     

    for i in data: 

        switch(i) 
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    return(playlists) 

 
 

def switch(data): 

    # Inisialisasi variabel untuk menyimpan kunci dan nilai terbesar 

    emotion_s = data['emotion_scores'] 

    emotion_results = {'Joy':0,'Sadness':0,'Anger':0,'Trust':0} 

    result_key = None 

    result_value = float("-inf")  # Menggunakan nilai minus tak terhingga sebagai nilai awal 

     

 

    for key, value in emotion_s.items(): 

        if key == "joy": 

            # playlists['Joy'].append(data) 

            emotion_results[key]=value 

            # print("Added "+data['title_name']+' to playlist!') 

        if key == "sadness": 

            # playlists['Sadness'].append(data) 

            emotion_results[key]=value 

            # print("Added "+data['title_name']+' to playlist!') 

        if key == "anger": 

            # playlists['Anger'].append(data) 

            emotion_results[key]=value 

            # print("Added "+data['title_name']+' to playlist!') 

        if key == "trust": 

            # playlists['Trust'].append(data) 

            emotion_results[key]=value 

            # print("Added "+data['title_name']+' to playlist!') 

 

    for key, value in emotion_results.items(): 

        if isinstance(value, int) and value > result_value: 

            result_value = value 

            result_key = key 

    playlists[result_key.capitalize()].append(data) 

    print(f"Added {data['artist_name']} - {data['title_name']} with {result_key}: {result_value} to 
playlist!") 

    print(emotion_results) 

    print(result_key, result_value) 
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