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BAB V 

SIMPULAN DAN SARAN 

 

5.1 Simpulan 

Dari hasil penelitian yang dilakukan mulai dari BAB I hingga BAB IV 

mengenai implementasi machine learning pada klasifikasi gambar fragile dan non-

fragile dengan menggunakan metode Convolutional Neural Network (CNN) dan 

memanfaatkan model Inception V3, dapat disimpulan sebagai berikut: 

1. Penerapan machine learning membantu perusahaan dan pengguna yang bekerja 

di bidang pengiriman. 

2. Implementasi machine learning dalam bentuk website: Sistem klasifikasi 

gambar yang telah dikembangkan menggunakan deep learning mampu 

memberikan output berupa label fragile dan non-fragile sesuai dengan input 

gambar yang diberikan oleh pengguna. Proses klasifikasi ini dilakukan dengan 

menganalisis fitur-fitur penting dari gambar menggunakan model CNN yang 

telah dilatih dengan baik. 

3. Akurasi Klasifikasi: Akurasi dari sistem klasifikasi gambar mencapai 98.42% 

berdasarkan pengujian yang dilakukan menggunakan total 254 gambar. Hasil ini 

menunjukkan bahwa sistem memiliki tingkat akurasi yang sangat tinggi, yang 

berarti bahwa hasil klasifikasi yang diberikan oleh sistem dapat dipercaya dan 

digunakan dengan keyakinan oleh pengguna. 

4. Pengukuran Kinerja Tambahan: Selain mengukur akurasi model, peneliti juga 

menggunakan beberapa metrik kinerja tambahan untuk mengevaluasi performa 

sistem, yaitu F1-Score, Recall Score, dan Precision Score. Ketiga metrik ini juga 

menunjukkan hasil yang sangat baik, dengan skor yang berkisar sekitar 98%. 



 

94 
 

Dengan menggabungkan hasil dari berbagai metrik kinerja ini, sistem dapat 

memastikan bahwa sistem klasifikasi gambar yang dikembangkan tidak hanya akurat 

tetapi juga konsisten dan andal dalam berbagai kondisi pengujian. Sistem ini siap 

digunakan untuk aplikasi praktis yang memerlukan klasifikasi gambar dengan 

tingkat kepercayaan tinggi. 

 

5.2 Saran 

Adapun saran dari pembaca maupun pengguna website, yang dapat digunakan 

oleh peneliti pada penelitian selanjutnya agar mendapatkan hasil yang lebih 

memuaskan adalah: 

1. Meningkatkan Kapasitas Klasifikasi Gambar: Salah satu saran utama adalah 

meningkatkan kapasitas sistem untuk melakukan klasifikasi gambar dengan 

jangkauan klasifikasi gambar yang lebih luas. Adapun kekurangan pada 

penelitian ini merupakan jangkauan gambar yang digunakan pada training 

model, dikarenakan tepatnya klasifikasi gambar ditentukan dari variasi gambar 

yang digunakan untuk training model, contoh: pada penelitian ini, apabila 

pengguna melakukan klasifikasi objek menggunakan gambar objek yang 

memiliki bahan utama yang tidak termasuk pada kategori bahan yang digunakan 

pada pembuatan model. 

2. Menggunakan Model atau Algoritma Lain: Penelitian selanjutnya dapat 

mempertimbangkan penggunaan model atau algoritma machine learning lainnya 

yang mungkin memiliki kelebihan dibandingkan dengan model dan algoritma 

yang saat ini digunakan. 

3. Optimisasi Website: Pengguna juga menyarankan untuk melakukan optimisasi 

pada website, terutama dalam hal desain dan user experience (UX). Peneliti 
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dapat fokus pada pembuatan desain website yang lebih ramah pengguna, 

memastikan bahwa antarmuka mudah digunakan dan diakses oleh semua 

kalangan, termasuk mereka yang menggunakan berbagai jenis perangkat. 

Dengan mempertimbangkan dan mengimplementasikan saran-saran ini, penelitian di 

masa mendatang dapat menghasilkan sistem klasifikasi gambar yang lebih canggih, 

efisien, dan user-friendly. Hal ini tidak hanya akan meningkatkan keandalan dan 

kegunaan sistem tetapi juga dapat memperluas jangkauan pengguna yang dapat 

memanfaatkan teknologi ini dalam berbagai aplikasi praktis. 
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